
Executive Summary
This white paper presents a comprehensive benchmarking study of Project 
Indus, an innovative open-source language model designed specifically for Hindi 
and its dialects. Focusing on applications within the Indian linguistic landscape, 
Project Indus aims to enhance natural language generation and processing 
capabilities. The benchmarking study emphasizes key performance metrics 
such as Time to First Token (TTFT), inter-token delay, input prompt length, 
output prompt length, and total throughput in tokens per second. By evaluating 
these parameters under various conditions, including varying numbers of 
concurrent requests, a detailed performance profile of the Indus LLM on Intel® 
AI hardware was obtained. The results highlight the model's effectiveness and 
scalability, offering valuable insights for optimizing its practical implementation. 
This study aims to inform developers and researchers about the performance 
characteristics of the Indus LLM, facilitating its integration and utilization across 
diverse computational environments.

Approach and Methodology
The introduction of Generative AI (GenAI) has marked a significant technological 
advancement globally. However, in India, no one has really yet created a large 
language model (LLM) from scratch, despite leading companies like OpenAI, 
Microsoft, Google, and Meta developing and releasing LLMs as open-source 
alternatives.

India is a linguistically diverse country with 1,645 dialects and 27 official 
languages. Hindi alone has over 600 million speakers and encompasses 
numerous dialects, some spoken by more than a million people. Existing models 
from top firms have struggled to effectively respond to inquiries in these various 
dialects. To address this issue, it became essential to develop a foundational 
model in Hindi that comprehensively includes all its dialects. 

Project Indus primarily aims to bridge the digital divide in India by offering 
technologically advanced solutions that cater to individuals from diverse 
linguistic backgrounds. By facilitating the preservation of critical knowledge 
contained in endangered languages, it has the potential to evolve as a 
civilizational initiative. However, the reality of these large language models is 
that they carry a significant carbon footprint, making them environmentally 
unsustainable, whether used for training or inferencing. Thus, understanding the 
process of LLM creation and devising strategies to make it more sustainable and 
ethical emerged as secondary objectives.

Intel and Tech Mahindra conducted a joint study on measuring the 
performance of Project Indus, an open source language model specifically 
developed for Hindi and its dialects. 
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Makers Lab, the innovation team at Tech Mahindra, built 
Project Indus, a ground-up LLM from scratch. The project 
kick-started with an extensive outreach initiative to gather 
information about Hindi and its 37 dialects. The team 
collected 100 GB of data in Hindi and its dialects, making 
it the world's largest dataset for these languages. The 
model, characterized by an easy-to-use user interface(UI), 
stands as the most cost-effective LLM foundational 
model ever created. With 1.2 billion parameters, 22 billion 
tokens, a team of 15 people, and a budget of $150,000, 
the model was trained on approximately 100 GB of news, 
Wikipedia, and book corpuses. These resources were 
diligently gathered, cleaned, annotated, and translated 
by the Makers Lab over the initial three months. CDAC 
GPUs, which involved 48 powerful 40 GB GPU computers 
running A100 GPU in parallel, were used to train this 
colossal dataset.

A fine-tuned Indus model with 1.2 billion parameters 
has been implemented for inference purposes on the 
5th Gen Intel® Xeon® processor powered platform. 
Intel collaborated with ISV partner Bud Ecosystem to 
implement the concept for scalability and high throughput 
serving to support a large number of enterprises and end 
users. The scope of work followed an ‘Across the Box 
Scale Out’ approach, and the implementation was carried 
out using an ‘In-Box Scale Out’ approach with the Sub 
NUMA (Non-Uniform Memory Access) cluster.

The project is Intel-optimized, designed specifically to 
leverage platform features like Intel® Advanced Matrix 
Extensions (Intel® AMX) and Intel® Advanced Vector 
Extensions 512 (Intel® AVX-512) to enhance 'Inference 
Serving' performance. To ensure the optimal delivery 
of these optimizations, the ISV integrated all platform 
variables into a container image (VMI).

Performance Testing on Intel® AI Hardware 
on AWS 
NUMA is a shared memory architecture that describes 
how main memory modules are positioned relative to 
processors in a multi-processor system. Ignoring NUMA 
can lead to suboptimal application memory performance. 
However, by taking specific steps, NUMA-related 
performance issues can be mitigated or even leverage 
NUMA architecture to enhance parallel applications' 
performance. Key considerations include processor affinity, 
memory allocation through implicit operating system 
policies, and the use of system APIs for explicit memory 
page assignment and migration.

The Indus LLM was validated and benchmarked using the 
LLMPerf library. This benchmarking involved load tests 
that initiated multiple concurrent queries to the LLM API to 
quantify inter-token delay and generation throughput, both 
per request and across concurrent requests.

Figure 1. Inferencing Serving Architecture

Below set of prompts were used for Performance 
testing with LLMPerf:

क्याा  संंगीीत केे मााध्यमा हमा अपनेे भाावनेाओं ंकेो व्यक्त केर संकेते हं?
हमा अपनेे माने केी चंंचंलता केो शांातंित मंा कैेसें बदल संकेत ेहं?
हमा अपनेे जीीवने केा  संहजी कैेसें बनेा संकेते हं?
हमा परिरपूर्णणता कैेसें प्रााप्त केर संकेते हं ?
जीीवने मंा संही तिनेर्णणय  कैेसें लं?
अपनेे तिप्रायजीनेो ंकेे संाथ संंवाद मंा स्नेहे कैेसें दिदखाा संकेत ेहं?
तिवश्वाासं क्याा है?
हमा अपनेे असंली स्वरूप केो कैेसें पहचंाने संकेते हं?
हमा अपनेे शांारीरिरके, माानेसिसंके और आत्मि�के स्वास्थ्य केो कैेसें संंतलुिलत रखा संकेत ेहं?
धैयैण क्याा है?
तिववकेे क्याा है, और कैेसें हमा संही और गीलत केे बीचं अतंर केो संमाझ संकेते हं?
क्याा संमादृ्धि� केा संच्चाा अथण संकेारा�के माानेसिसंकेता, स्वस्थ शांारीरिरके और माानेसिसंके तिवकेासं 
मा ंहोता ह?ै
क्याा संंघर्षण केे मााध्यमा सें ही हमा अपनेी संीमााओं ंकेो पार केरकेे नेई ऊंंचंाइयो ंकेो छूू पात ेहं?
क्याा संफलता केे लिलए संंघर्षण, संमापणर्ण, और तिनेरंतर प्रायत्न आवश्यके होत ेहं?
संंघर्षण, संमापणर्ण, और तिनेरंतर प्रायत्न दिकेसं प्राकेार सें संफलता प्रााप्तिप्त मंा संहायके होत ेहं?
संफलता प्रााप्त केरनेे केे लिलए तिनेरंतर प्रायासं और संंघर्षण क्याो ंआवश्यके ह?ं
संफलता केी दिदशांा मंा हमाारी क्षमाताओं ंकेो संही माागीण पर दिकेसं प्राकेार ले जीाया जीाता ह?ै
अपनेे लक्ष्योंो ंकेी प्रााप्तिप्त मंा तिनेरंतर प्रायासं और संंघर्षण दिकेसं प्राकेार सें हमाारी मादद केरत ेहं?
संमृा� और खुाशांहाल जीीवने केे लिलए तिनेरंतर प्रायत्न, संंघर्षण, और संमापणर्ण केा योगीदाने दिकेसं 
प्राकेार आवश्यके ह?ै
भाारतीय स्वतंत्रता संंग्राामा मंा अदिहसंंा केी भादू्धिमाकेा केा माहत्व क्याा था ?
भाारतीय संमााजी मंा वर्णण व्यवस्था केा इतितहासं दिकेसं प्राकेार सें हमा ंआजी केी जीातित प्राथा केी 
संमाझ देता ह?ै
भाारतीय इतितहासं मंा मादिहलाओं ंकेी भूाद्धिमाकेा केा तिवकेासं कैेसें हुआ?
क्याा आधैतुिनेके भाारत केी धैार्मिमाके और संासृं्कृतितके तिवतिवधैता उसंकेे इतितहासं मंा तिनेदिहत संंघर्षं 
केा परिरर्णामा ह?ै
तिवदेशांी आक्रमार्णो ंनेे भाारतीय संामााजिजीके-संासृं्कृतितके ढांाचेंं मंा कैेसें परिरवतणने दिकेये?
गीाधंैीजीी केा संत्य और अदिहसंंा केा दशांणने कैेसें भाारतीय स्वतंत्रता संंग्राामा केो आकेार देनेे मंा 
माददगीार रहा?

Inference Engine-0 Inference Engine-2

Inference Engine-1 Inference Engine-3

NUMA-0 NUMA-1 NUMA-2 NUMA-3

Physical Server

0-31

32-63

Load Balancer

Client Application - REST API

96-127

64-95

Memory Bind -0 Memory Bind -2

Memory Bind -1 Memory Bind -3
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The below LLMperf command was used for Performance Benchmarking Indus LLM on AWS Servers having Intel® 
AI hardware: python token_benchmark_ray.py --model "Indus_SFT2" --mean-input-tokens 350 --stddev-input-tokens 
50 --mean-output-tokens 350 --stddev-output-tokens 50 --max-num-completed-requests 25 --timeout 1800 --num-
concurrent-requests 25 --results-dir "result_outputs" --llm-api openai --additional-sampling-params '{}'

Benchmarking Results 

मागुील संाम्रााज्य केे दौराने केला और संंसृ्कृतित केे फलनेे-फूलनेे नेे भाारतीय आध्यात्मि�केता और 
दशांणने केो दिकेसं प्राकेार प्राभाातिवत दिकेया?
कैेसें प्रााचंीने भाारतीय तिवद्याालयो ंजीसेैं नेालंदा और तक्षशिशांला नेे ज्ञााने केे प्रासंार मंा योगीदाने दिदया, 
और इसंसें हमा ंक्याा सिसंखानेे केो द्धिमालता है?
भाारतीय रेलव ेकेी स्थापनेा नेे देशां केी आर्थिथके और संामााजिजीके संंरचंनेाओं ंमंा दिकेसं प्राकेार केे 
परिरवतणने दिकेए?
ब्रि�दि�शां शांासंने केाल मंा भाारतीय केला और संादिहत्य मंा आयी नेवजीागीरर्ण केी लहर केा 
मालू्यांाकंेने दिकेसं प्राकेार सें भाारतीय पहचंाने और आ�-अशिभाव्यक्तिक्त केी संमाझ मंा मादद 
केरता ह?ै
अगं्राजेीी शांासंने केे दौराने शिशांक्षा प्रार्णाली मा ंलाए गीए परिरवतणनेो ंकेा दीघणकेालिलके संामााजिजीके-
आर्थिथके प्राभााव क्याा रहा ह?ै
भाारतीय स्वतंत्रता केे पश्चाात ्भाारतीय राजीनेीतित मंा वंशांवाद केा उदय कैेसें भाारतीय लोकेतंत्र 
केे मूाल सिसं�ातंो ंपर प्राश्न उठााता ह?ै
प्रााचंीने भाारतीय शिशांक्षा प्रार्णालिलयो ंमंा गीरुु-शिशांष्य परंपरा केी भूाद्धिमाकेा आजी केे शैांशिक्षके तंत्र मंा 
दिकेसं प्राकेार सें पनुेर्विवचंारिरत केी जीा संकेती है?
भाारतीय राजीनेीतित मंा धैमाण केी भूाद्धिमाकेा क्याा होनेी चंादिहए? क्याा धैमाण और राजीनेीतित केो पूरी तरह 
सें अलगी दिकेया जीा संकेता है?

क्याा लोकेतंत्र मंा बहुसंंख्यकेवाद केा प्राभााव पड़ता ह?ै अगीर हा,ं तो इसें कैेसें संंतलुिलत दिकेया जीा 
संकेता है?
क्याा आधैतुिनेके भाारतीय राजीनेीतित मंा गीाधंैीजीी केे आदशां  ंकेा केोई स्थाने है?
क्याा तिवकेासं केे लिलए राजीनेीतितके स्थिस्थरता ज़रूरी ह?ै
क्याा लोकेतंत्र सिसंफण  बहुमात केा शांासंने होनेा चंादिहए या उसंमंा तिवतिवधैता और अल्पसंंख्यकेो ंकेी 
राय केा भाी माहत्व होनेा चंादिहए?
भाारतीय राजीनेीतित मंा यवुा नेेततृ्व केी आवश्यकेता दिकेतनेी माहत्वपरू्णण ह?ै
भाारतीय राजीनेीतित मंा माीदि�या केा प्राभााव दिकेसं हद तके उचिचंत ह?ै क्याा माीदि�या केा राजीनेीतितके 
प्राभााव लोकेतंत्र केे लिलए हातिनेकेारके हो संकेता है?
भाारतीय राजीनेीतित मंा जीातित और राजीनेीतित केा संंबंधै क्याा ह?ै जीातित आधैारिरत राजीनेीतित केे 
दीघणकेालिलके प्राभााव क्याा हो संकेते हं?
क्याा भाारत केे लोकेतंत्र केो और माजीबतू बनेानेे केे लिलए राज्यो ंकेो और असिधैके स्वायत्तता दी 
जीानेी चंादिहए?
क्याा भाारत केी राजीनेीतितके प्रार्णाली मा ंमादिहलाओं ंकेा प्रातिततिनेसिधैत्व बढ़ाानेे केे लिलए और कुेछू 
दिकेया जीा संकेता ह?ै
क्याा भाारत केी राजीनेीतितके प्रार्णाली मा ंभ्रष्टााचंार केो पूरी तरह सें खा� दिकेया जीा संकेता है?

NUMA
Input 
Prompt 
Length 

Standard 
Deviation 

Output 
Prompt

Standard 
Deviation 

Max Number 
of Prompt

Number of 
Concurrent 
Prompt 

inter_token_
latency_s 
(p90)

ttft_s (p90)

Overall 
Output 
Throughout 
(Tokens/s)

0 350 50 350 50

100 10 0.090 2.571 154

200 20 0.119 5.528 224

300 30 0.207 8.575 259

400 40 0.236 11.530 267

500 50 0.277 13.637 261

600 60 0.310 17.558 267

700 70 0.461 20.684 274

800 80 0.436 22.331 294

900 90 0.561 26.027 301

1000 100 0.567 29.736 303

0,1 350 50 350 50

100 10 0.055 1.385 161

200 20 0.063 3.216 270

300 30 0.103 4.854 332

400 40 0.134 6.415 387

500 50 0.170 8.036 414

600 60 0.186 10.341 446

700 70 0.264 11.575 463

800 80 0.286 13.608 455

900 90 0.283 15.169 432

1000 100 0.258 17.189 446
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Standalone Testing on 5th Gen Intel® Xeon® 
Processor Server 
The Indus model was also tested on 5th Gen Intel® Xeon® 
Processor Server having the below configuration:

• CPU: Intel® Xeon® Platinum 8580 Processor – 60 Cores 
per Socket: Total 120 Cores per Server 

• Memory: 512GB

• Storage: 1TB x1 (OS), 1.7TB x 4 (Data)

• NUMA: 4 NUMA node(s)

Observations:

Below are the results:

33.9984
Avg. tokens per second

0.249 - 4.27 seconds
Total response time for 22 to 167 tokens

3.07
Avg. end-to-end latency

intel-extension-for-pytorch==2.1.0
intel-extension-for-tensorflow==2.14.0.0
intel-extension-for-tensorflow-lib==2.14.0.0.2
intel-openmp==2024.0.2

Below command is used to set environmental variables and run benchmarking: 
CPU_ISA=amxONEDNN_MAX_CPU_ISA="AVX512_CORE_AMX"NUM_PARALLEL_EXEC_UNITS=240 
OMP_NUM_THREADS=196 numactl --physcpubind=0-29,120-149,30-59,150-179,60-89,180-209,90-119,210-239 
--membind=0,1,2,3 python benchmarking.py

A custom script was built to send prompts to model and 
generate response. Metrics like TTFT, Avg. tokens per 
second and E2E latency. Intel provided specific libraries were 
installed in python virtual environment to enable optimal use 
of underlying Intel® AI hardware. Below is an example:

user_prompt text_generated to-
kens

elapsed_
time

time_per_to-
ken

tokens_
per_sec-

ond

संमार्ा� अशांोके के ेबार े 
मा े ंबताओं।

"उपयोगीकेरत्ा 
संमार्ा� अशांोके के ेबार ेमा े ंबताओं।  
 संहायके 
संमार्ा�, अशांोके, भाारत के ेइतदि हासं मा े ंएके माहतव्परूर््ण वय्केत्दि थ,े जीदि नेह्ोनंे ेमाौरय् राजीवशंां केी संथ्ापनेा केी। उनेकेा जीनेम्ा तीसंरी शांताबद्ी ईसंव्ी मा े ंहआु था और उनेह्ोनंे ेमाौरय् संामार्ाजीय् केी संथ्ापनेा मा े ंमाहतव्परूर््ण भामूादि केा नेदि भााई। उनेह् े ंभाारतीय इतदि हासं 
केा पदि ता केहा जीाता ह  ैऔर उनेह् े ंअपने ेशांासंनेकेाल के ेदौराने भाारत पर संबसं ेशांकेत्दि शांाली राजीाओं ंमाे ंसं ेएके माानेा जीाता ह।ै अशांोके एके केशुांल शांासंके थ ेऔर उनेह्ोनंे ेकेला और वासंत्कुेला केो बहतु बढांा़वा ददि या। उनेके ेसंामार्ाजीय् मा े ंभाारतीय संसंंक्ेतृदि और 
परपंराओं ंकेो संरंकेर््षदि त केरने ेऔर वदि संत्ार केरने ेकेी अपार केर््षमाता थी। संमार्ा� केी शांासंने पर्र्णाली और पर्शांासंने केो अशांोके के ेशांदि लालखेाो ंऔर अभादि लखेाो ंमा े ंदरश्ांाया गीया ह,ै जीदि नेह् े ंआजी भाी पढांा़ "

117 4.279255152 0.03657483 27.34120679

गीौतमा बदुध्ै केौने थ?े

"उपयोगीकेरत्ा 
गीौतमा बदुध्ै केौने थ?े  
 संहायके 
बौदध्ै धैरम्ा के ेसंसंंथ्ापके गीौतमा बदुध्ै थ।े उनेकेा जीनेम्ा ईसंा परूव् छूठाी शांताबद्ी मा े ंलमुाब्दि नेी, नेपेाल मा े ंहआु था। उनेह्ोनंे ेउरबुलेा और तकेर््षशांदि ला जी सैं ेकेई संथ्ानेो ंपर शांदि केर््षा दी। उनेह् े ंअहंदि संा, संतय्, अहदि संंा और नेदि रव्ार्ण केा माारग्ी अपनेाने ेके ेलदि ए जीानेा जीाता 
था। उनेह्ोनंे ेकेवेल जीञ्ाने पर्ापत् केरके ेमाोकेर््ष पर्ापत् केदि या, ने केदि अपने ेजीञ्ाने मा े ंवदृध्ैदि केरके।े"

77 2.365980864 0.030727024 32.54464192

माहाभाारत मा े ंकेरृ्षर््ण केी 
केय्ा भामूादि केा ह?ै

"उपयोगीकेरत्ा 
माहाभाारत मा े ंकेरृ्षर््ण केी केय्ा भामूादि केा ह?ै  
संहायके 
केरृ्षर््ण ने ेपा�ंवो ंकेो यदुध्ै मा े ंवदि जीयी होने ेमा े ंमादद केरने ेके ेलदि ए अपने ेजीञ्ाने और शांकेत्दि केा उपयोगी केदि या। केरृ्षर््ण केी केई रर्णनेीतदि या ँथी ंजीो उनेह्ोनंे ेअरज्ीनुे केो यदुध्ै के ेमा दैाने मा े ंसंहायता पर्दाने केरने ेके ेलदि ए पर्योगी केी थी।ं व ेबदुध्ैदि मााने और बहादरु थ,े 
जीदि नेह्ोनंे ेअपनेा परूा जीीवने अपनेी अलौकेदि के शांकेत्दि यो ंकेो पर्के� केरने ेऔर केवेल रर्णनेीतदि के रपू सं ेलड़ने ेमा े ंबदि ताया। उनेकेी रर्णनेीतदि यो ंमा े ंशांामादि ल ह ैःं 
१. रर्णनेीतदि के योजीनेाः उनेह्ोनंे ेदरुय्ोधैने केो यह संमाझाने ेके ेलदि ए एके रर्णनेीतदि त यैार केी केदि वह उनेह् े ंजीीत नेही ंसंकेता। इसं रर्णनेीतदि केा संाराशंां नेदि मान्ेलदि खादि त हःै 
१. केौरव और पा�ंव दोनेो ंराजीा संनेेा के ेवदि भादि नेन्े"

116 3.737437487 0.032219289 31.03730843

वारर््षदि के परु्षक्ेर मालेा 
केदि सं राजीय् मा े ंआयोजीदि त 
केदि या जीाता ह?ै

"उपयोगीकेरत्ा 
वारर््षदि के परु्षक्ेर मालेा केदि सं राजीय् मा े ंआयोजीदि त केदि या जीाता ह?ै  
 संहायके 
वारर््षदि के मालेा परु्षक्ेर-जीदि ल ेमा े ंमानेाया जीाता ह।ै"

28 0.367489576 0.013124628 76.1926373

माझु ेरामाायर्ण केी केहानेी 
बताओं।

"उपयोगीकेरत्ा 
माझु ेरामाायर्ण केी केहानेी बताओं।  
 संहायके 
रामाायर्ण हदि दं ूधैरम्ा मा े ंसंबसं ेपवदि तर् गीर्थंो ंमा े ंसं ेएके ह  ैऔर अकेस्ंर रामा के ेजीीवने, शांदि केर््षाओं ंऔर राकेर््षसंो ंके ेअतं के ेबार ेमा े ंबताती ह।ै हालाकँेदि, केछुू वदि वाद और असंहमातदि ह ै ंजीो इसंके ेऐतदि हासंदि के माहतव् केो संमाझने ेमा े ंबाधैा �ालती ह ै।ं इसं पाठा मा े ंएके 
माहतव्परूर््ण वदि र्षय ह  ैरावर्ण केा वधै, जीो वदि र्षर््ण ुके ेसंबसं ेशांकेत्दि शांाली अवतार ह ै ंऔर जीदि नेह् े ंरामाायर्ण माे ंएके पर्माखुा केारके के ेरपू मा े ंचंदि तर्दि त केदि या गीया ह।ै हालाकँेदि, जीबकेदि यह पाठा एके माहाकेावय् ह,ै यह केई अनेय् माहतव्परूर््ण पातर्ो ंऔर घ�नेाओं ंके ेसंाथ भाी 
जी�ुा़ हआु ह  ैजीो इसं ेपर्रेदि त केरत ेह ै।ं 
१. रावर्ण: रावर्ण केो एके खालनेायके और बरुाई के ेरपू मा े ंचंदि तर्दि त केदि या गीया ह  ैजीो वदि नेाशां और वदि नेाशां "

116 3.728867531 0.03214541 31.10864064

माझु ेभागीवद गीीता 
के ेबार ेमा े ंसंकंेर््षदि पत् 
जीानेकेारी द े।ं

"उपयोगीकेरत्ा 
माझु ेभागीवद गीीता के ेबार ेमा े ंसंकंेर््षदि पत् जीानेकेारी द े।ं  
 संहायके 
गीीता हदि दं ूधैरम्ागीर्थंो ंकेा एके संगंीर्ह ह  ैजीदि सं ेअकेस्ंर भागीवाने केरृ्षर््ण केो अरज्ीनुे और उनेकेी ददि वय् शांकेत्दि यो ंके ेबीचं संबंधंै केा वरर््णने केरने ेके ेलदि ए उदध्ैतृ केदि या जीाता ह।ै गीीता केी शांदि केर््षाए ँअरज्ीनुे के ेपर्तदि भागीवाने केी इचंछ्ूाओं ंऔर उनेके ेनेदि रर््णयो ंकेा वरर््णने 
केरती ह ै।ं यह हदि दं ूपौरार्णदि के केथाओं ंमाे ंएके माहतव्परूर््ण घ�नेा ह,ै और इसं ेआधैय्ातम्ादि के वदि केासं और माकुेत्दि पर्ापत् केरने ेके ेमाारग्ी के ेरपू मा े ंदखेाा जीाता ह।ै"

78 2.225232363 0.02852862 35.05251915

ईसंा मासंीह केौने थ?े 
उनेह्ोनंे ेकेय्ा केदि या?

"उपयोगीकेरत्ा 
ईसंा मासंीह केौने थ?े उनेह्ोनंे ेकेय्ा केदि या?  
 संहायके 
ईसंा मासंीह एके यहदूी थ ेजीदि नेह्ोनंे ेयीशां ुके ेपनुेरतुथ्ाने के ेबाद खादु केो भागीवाने सं ेअलगी केर लदि या। उनेकेा जीनेम्ा फारसं के ेलरू शांहर मा े ंहआु था और उनेह् े ंयीशां ुमासंीह केा अवतार माानेा जीाता था, जीदि सं ेईसंाई धैरम्ा के ेइतदि हासं मा े ंसंबसं ेमाहतव्परूर््ण घ�नेाओं ंमाे ंसं े 
एके माानेा जीाता ह।ै वह यसूंफु केरुदि नेथ्दि यो ंके ेशांदि केर््षके थ ेऔर उनेह्ोनंे ेदनुेदि या मा े ंशांदि केर््षा केी शांरुआुत केी। बाइबदि ल के ेअनेसुंार, वह १२ संाल तके जीले मा े ंरह ेऔर फदि र उतप्ीड़ने सं ेबचं गीए। हालाकँेदि, उनेकेी पर्संदि दध्ैदि या संफलता संीमादि त थी। माानेा जीाता ह  ैकेदि व े 
लगीभागी १५,००० वरर््षो ंतके जीीवदि त रह ेऔर उनेह्ोनंे ेदनुेदि या के ेकेई हदि संस्ंो ंकेो पर्भाावदि त केदि या, जीदि नेमाे ंभाारत, चंी"

119 3.719863415 0.031259356 31.99042189

बाइबदि ल केी शांदि केर््षाए ँ 
केय्ा ह ै?ं

"उपयोगीकेरत्ा 
बाइबदि ल केी शांदि केर््षाए ँकेय्ा ह ै?ं  
 संहायके 
नेदि शांच्ंदि त रपू सं,े यहा ँबाइबल केी शांदि केर््षाए ँह ैःं 
१. अबर्ाहमा और संारा केी केहानेीः एज़केील और माारक्े जी सैं ेलखेाके अपने ेलखेाने मा े ंयीशां ुकेी वशंांावली केा उलल्खेा केरत ेह ै,ं जी सैं ेकेदि ""हमाे ंवह तरीकेा संदि खााया गीया था जीदि संके ेदव्ारा भागीवाने ने ेदनुेदि या केो बनेाया"" और ""उसंने ेहमाे ंअपने ेपापो ंसं ेमाकुेत् केर 
ददि या"" । ""इसंाके केी केहानेी हमाार ेवदि शांव्ासं केा एके पर्माखुा पहल ूह,ै केय्ोकंेदि उनेह्ोनंे ेभागीवाने के ेजीीवने केो अपने ेपरू ेजीीवने मा े ंदखेाा और उनेकेा पालने केदि या। 
२. यीशां ुमासंीह के ेआधैय्ातम्ादि के वदि केासं केी केहानेदि याःँ इजीरायल के ेकेानेनूे नेदि रम्ााता संोलोमाने के े"

117 3.718673944 0.031783538 31.46282835

अकेबर केौने था?

"उपयोगीकेरत्ा 
अकेबर केौने था?  
 संहायके 
अकेबर एके मागुील संमार्ा� थ ेजीदि नेह्ोनंे े१६वी ंशांताबद्ी मा े ंभाारत पर शांासंने केदि या और उनेकेा शांासंने मागुील राजीवशंां के ेसंसंंथ्ापके और पहल ेसंमार्ा� के ेरपू मा े ंकेारय् केरता था। उनेह् े ं""भाारत के ेशांरे"" और ""दनुेदि या के ेसंबसं ेशांकेत्दि शांाली शांासंकेो ंमा े ंसं ेएके के ेरपू मा े ं 
जीानेा जीाता ह।ै"" उनेकेी शांासंने शां लैी केो केभाी-केभाी ""इसंल्ामाी और भाारतीय संसंंक्ेतृदि केा संतंलुने"" केहा जीाता था, और व ेउसं संमाय के ेआमा लोगीो ंसं ेअलगी थ।े उनेके ेसंमाय के ेदौराने, भाारत मा े ंराजीनेीतदि के असंथ्दि रता थी और वदि भादि नेन्े वदि चंारधैाराए ँउभारी थी,ं 
जीदि संके ेकेारर्ण वय्ापार और वार्णदि जीय् मा े ंगीदि राव� आई। केलु मादि लाकेर, उनेह्ोनंे ेएके संमादृध्ै इतदि हासं और संासंंक्ेतृदि के वदि रासंत छूो�ी़, जीदि संने ेभाारतीय इतदि हासं मा े ं"

115 3.699928045 0.032173287 31.08168553
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Conclusion
The Indus Language Model has undergone extensive benchmarking on the Intel platform, demonstrating robust performance 
across several critical areas. These include TTFT inter-token latency, input prompt length, output prompt length, and overall 
throughput (measured in tokens per second) at varying concurrent request levels.

During the LLMPerf load testing, the TTFT was found to be 8.03s for 2 NUMA nodes and 100 concurrent requests, and 17.18s for 
90 percentile requests for 200 concurrent requests. Interestingly, this performance appears to be on par with GPU inference. 
The test also reveals that performance scales proportionately with the number of NUMA nodes.

Our findings highlight the impressive responsiveness of the Indus LLM for real-time natural language processing 
applications. The model reliably delivers low TTFT on the Intel platform with negligible inter-token latency. Its versatility is 
evident in its ability to handle a variety of linguistic tasks, effectively maintaining processing capabilities across a range of 
input and output prompt lengths.

Furthermore, the throughput analysis indicates excellent scalability and efficiency of the Indus LLM. This is evident as it 
continues to maintain high output rates even when the number of concurrent requests increases. Therefore, the Indus LLM 
emerges as a robust, versatile, and efficient model for various linguistic tasks.
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